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ABSTRAK

Cabai rawit merupakan komoditas sayuran yang sangat penting bagi masyarakat
Indonesia karena cabai rawit mengandung banyak vitamin dan zat gizi yang
dibutuhkan untuk menjaga dan meningkatkan daya tahan tubuh. Selain itu, rasa
pedas pada cabai rawit berkhasiat untuk menambah nafsu makan sehingga hal
tersebut menjadi alasan banyak masyarakat Indonesia untuk mengkonsumsi cabai
rawit. Mengingat kebutuhan masyarakat Indonesia akan cabai rawit terus
meningkat membuat harga cabai rawit mengalami fluktuasi. Kenaikan harga yang
fluktuatif menimbulkan kerugian pada beberapa kalangan, yaitu pedangan dan
pengusaha kuliner yang menggunakan cabai rawit sebagai bahan utamanya. Untuk
itu, dibutuhkan suatu metode untuk memprediksi harga cabai rawit di masa yang
akan datang. Dengan melakukan prediksi harga cabai rawit diharapkan dapat
membantu pedagang untuk mengendalikan jumlah permintaan cabai rawit dan
pengusaha kuliner yang menggunakan cabai rawit sebagai bahan utama karena hasil
prediksinya dapat digunakan untuk menekan modal pengeluaran sehingga para
pengusaha bisa mendapatkan keuntungan yang maksimal. Data yang digunakan
pada penelitian ini berupa data time series yang disusun berdasarkan waktu.
Prediksi pada data time series memiliki tingkat kompleksitas yang tinggi sehingga
dibutuhkan suatu metode yang dapat menghasilkan prediksi. Algoritme Extreme
Learning Machine (ELM) dan Support Vector Regression (SVR) diusulkan peneliti
karena dinilai mampu memberikan hasil prediksi dengan tingkat kesalahan yang
rendah. Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan, algoritme SVR menghasilkan
nilai Mean Average Percentage Error (MAPE) sebesar 1,4919% dengan waktu
komputasi sebesar 3,0919356 seconds sedangkan algoritme ELM menghasilkan
nilai MAPE sebesar 3,6746% dengan waktu komutasi sebesar 0,0110832 seconds.
Dari hasil tersebut dapat disimpulkan bahwa algoritme ELM unggul dalam proses
pembelajaran sedangkan algoritme SVR unggul dalam akurasi tingkat kesalahan.
Namun, kedua algoritme tersebut mampu menghasilkan nilai prediksi dengan
tingkat kesalahan yang kurang dari 10%. Hal tersebut menunjukan bahwa nilai
prediksi yang dihasilkan termasuk dalam kategori yang sangat baik.

Kata kunci: prediksi harga cabai rawit, time series, Extreme Learning Machine,
Support Vector Regression, Mean Average Percentage Error
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ABSTRACT

Cayenne pepper is a vegetable commodity that is very important for the people
of Indonesia because cayenne pepper contains many vitamins and nutrients needed
to maintain and increase endurance. In addition, the spicy taste of cayenne pepper
IS nutritious for increasing appetite so that it is the reason many Indonesians
consume cayenne pepper. The needs of the Indonesian people for cayenne pepper
continue to increase, causing the price of cayenne pepper to fluctuate. The
fluctuating price increase caused losses to several groups, namely traders and
culinary entrepreneurs who used cayenne pepper as the main ingredient. For that,
we need a method to predict the price of cayenne pepper in the future. By predicting
the price of cayenne pepper, it is hoped that it can help traders to control the
amount of cayenne pepper demand and culinary entrepreneurs who use cayenne
pepper as the main ingredient because the prediction results can be used to spend
capital so that entrepreneurs get maximum profit. The data used in this study is time
series data arranged based on time. Prediction on time series data has a high level
of complexity, so we need a method that can produce predictions. Researchers
proposed the Extreme Learning Machine (ELM) and Support Vector Regression
(SVR) algorithm because it is able to provide predictions with low error rates.
Based on the research that has been done, the SVR algorithm produces a Mean
Average Percentage Error (MAPE) value of 1.4919% with a computation time of
3.0919356 seconds while the ELM algorithm produces a MAPE value of 3.6746%
with a commutation time of 0.0110832 seconds. From these results it can be ignored
that the ELM algorithm is superior in the learning process while the SVR algorithm
is superior in the error rate. However, the second algorithm is able to produce
predicted values with an error rate of less than 10%. This shows that the resulting
predictive value is in the very good category.

Keywords: price prediction of cayenne pepper, time series, Extreme Learning
Machine, Mean Average Percentage Error
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